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Yapay zeka tiretimi gorseller, dijital gorsel kiiltiirde insan tiretimi
fotograflarla birlikte konumlandirilan yeni bir iretim alani
meydana getirmistir. Arastirma yapay zeka tiretimi gorseller ile
insan iiretimi fotograflar arasindaki bicimsel farkliliklari, Lev
Manovich'in kiiltiirel analitik yaklasimi ¢ercevesinde parlaklik,
doygunluk ve renk tonu metrikleri tizerinden hesaplamall
estetik ilkelerine dayali nicel bir perspektifle incelemeyi
amaclamaktadir. Analiz siirecinde, Stable Diffusion 1.5 tabanl
Deliberate v2 modeliyle iiretilen 360 gorsel ve Unsplash
platformundan derlenen 360 insan iiretimi fotograftan olusan
dengeli bir veri seti kullanilmistir. Orneklem portre, manzara,
soyut ve kentsel olmak tizere dort tire ayrilarak, gorsellere
ait HSB renk uzayindaki merkezi egilimler imageMeasure
makrosu araciligiyla hesaplanmistir. Elde edilen veriler Welch
t-testi, Levene testi, Cohen’s d etki biiyiikliigii ve iki yonlii cok
degiskenli varyans analizi (MANOVA) ile degerlendirilmistir.
Istatistiksel analizler, iiretim kaynag ile kategori etkilesiminin
temel metrikler {izerindeki ortak etkisinin istatistiksel olarak
anlamli oldugunu ortaya koymaktadir (F(9, 2136) = 8.47, p <
.001). Doygunluk medyani, dért kategorinin tamaminda insan
iretimi fotograflar lehine daha yiiksek degerler sergilemektedir.
En belirgin ayrismalar, portre kategorisinde renk tonu (d
-0.887) ve soyut kategoride doygunluk (d = -0.828) degiskenleri
ekseninde saptanmistir. Bulgular yapay zeka gorsellerinin insan
iretimi fotograflardan tekil bir genel estetik profil iizerinden
ayrismadigin1 ve bicimsel karsilastirmalarin tiirsel kategori
diizeyinde yiriitiilmesi gerekliligini ortaya koymaktadir.

Anahtar kelimeler: Yapay zeka, Kiiltiirel analitik, Hesaplamali
estetik, Fotograf, Gorsel iletisim.
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ABSTRACT

Al-generated images have established a new production domain
positioned alongside human-produced photographs in digital
visual culture. The research aims to examine the formal differences
between Al-generated images and human-produced photographs
from a quantitative perspective grounded in the principles of
computational aesthetics, through brightness, saturation, and hue
metrics within Lev Manovich’s Cultural Analytics framework. In
the analysis, a balanced dataset comprising 360 images generated
with the Stable Diffusion 1.5-based Deliberate v2 model and 360
human-produced photographs compiled from Unsplash was used.
The sample was divided into four genres-portrait, landscape,
abstract, and cityscape-and central tendencies in the HSB color
space were calculated using the imageMeasure macro. The
resulting data were evaluated through Welch’s t-test, Levene’s
test, Cohen’s d effect size, and two-way multivariate analysis of
variance (MANOVA). The statistical analyses reveal that the joint
effect of the interaction between production source and category
on the core metrics is statistically significant (F(9, 2136) = 8.47,
p < .001). The saturation median displays higher values in favor
of human-produced photographs across all four categories. The
most pronounced divergences are identified in hue within the
portrait category (d = -0.887) and in saturation within the abstract
category (d = -0.828). The findings show that Al-generated images
do not diverge from human-produced photographs through a
single overall aesthetic profile, and demonstrate the necessity of
conducting formal comparisons at the level of genre categories.

Keywords:  Artificial Cultural  Analytics,

Computational aesthetics, Photography, Visual communication.
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GIRIS
Uretken yapay zekd modellerinin hizla
yayginlasmasi, dijital gorsel kiltirde insan

tretimi fotograflarin yaninda algoritmik olarak
insa edilen imgelerin de dolasima girmesine zemin
hazirlamistir. insan tiretimi fotograf ile algoritmik
imge arasindaki sinirin bulaniklagmasi, imgenin
bicimsel yapisina iliskin sorular1 da beraberinde
getirmektedir. Yapay zeka gorselleri insan tiretimi
fotograflarla yiiksek diizeyde gorsel benzerlik
tasisa da renk, parlaklik ve doygunluk gibi temel
bicimsel parametrelerdeki farklilasma diizeyleri,
tirsel kategori ekseninde heniiz yeterince
incelenmemistir. iki tiretim kaynag arasindaki
yapisal farkhliklarin tespit edilmesi, yapay
zeka gorselliginin dijital iletisim ortamlarinda
nasil bir estetik konum {lrettigini anlamaya
olanak tanimaktadir. Ancak mevcut akademik
tartismalarin agirlikl olarak telif haklari, sanatgi
kimligi, etik sorunlar ve insan-makine ayriminin
algisal boyutu iizerinde yogunlasmasi neticesinde,
gorsellerin o6l¢iilebilir bicimsel 6zellikleri gorece
ikinci planda kalmaktadir.

Literatiirdeki c¢alismalar incelendiginde turetken
yapay zekanin gorsel liretim strecleri ve izleyici
alimlamasi tzerindeki etkileri (Ertan ve Sahin
Ceken, 2023), gorsel iletisim tasarimi pratiginde
yapay zeka araclarinin kullanimi (Sen Atiker,
2024), yapay zeka gorsellerinin insan iiretimi
fotograflardan ayirt edilmesi ile gercekgilik ve
glivenilirlik algisi (Velasquez-Salamancavd., 2025)
gibi basliklarin siklikla ele alindig1 gortilmektedir.
Buna karsin, gorsellerin hesaplanabilir bicimsel
ozellikleri olan renk dagilimlary, parlaklik
profilleri ve doygunluk oriintiileri cok daha sinirh
bir diizlemde incelenmistir Bu alanda Wang
vd. (2025), DALL-E 2, DreamStudio ve Firefly
ile tretilen gorsellerin CIELab renk uzayindaki
hue (renk tonu), chroma (renklilik) ve lightness
(aciklik) boyutlarinda insan tiretimi fotograflara
kiyasla daha dar dagilimlar sergiledigini
gostermistir. Bicimsel ol¢timlerin tasidigl 6nem,
fotografin gercgeklige ayricalikli erisim tasidigi
yoniindekiindeksel varsayimin tiretken modellerle
birlikte  sarsilmasindan  kaynaklanmaktadir.
imgenin kaynagina iliskin yarg), izleyicilerin yapay
zekd gorsellerini insan tretimi fotograflardan
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ayirt etmede sans diizeyine yakin performans
sergiledigi kosullarda (Nightingale ve Farid, 2022)
dogrudan bicimsel orintillerin okunmasina
bagiml hale gelmektedir.

Literatiirdeki bicimsel karsilastirmalarin tirsel
kategori diizeyinde ve farkli bir renk uzayinda
yurttiilebilmesi adina, Lev Manovich tarafindan
gelistirilen kiltlirel analitik (Cultural Analytics)
yaklasimi, uygun bir kuramsal ve yontemsel zemin
sunmaktadir. Gorsel kiltiir trinlerini biytk
Olgekli veri kiimeleri lizerinden nicel yontemlerle
inceleyen disiplinleraras1 bir arastirma modeli
olan kiilttrel analitik (Manovich, 2020), Time
dergisi kapaklari, Instagram fotograflar1 ve
Museum of Modern Art (MoMA) koleksiyonu
gibi genis gorsel koleksiyonlarin bigimsel
ozelliklerini hesaplamali metrikler tizerinden
analiz etme noktasinda literatiirde basariyla
uygulanmustir. ilgili yaklasimin temel 6l¢iim araci
konumundaki imageMeasure eklentisi, gorselleri
Hue, Saturation, Brightness (HSB) renk uzayina
dontstiirerek parlaklik, doygunluk ve renk tonu
metriklerini hesaplamaktadir (Manovich, 2009).
Dolayisiyla kiltiirel analitik yaklasimi, yapay zeka
ve insan turetimi gorseller arasindaki bigimsel
farklari 6lciilebilir ve tekrarlanabilir bir diizlemde

karsilastirmaya imkan tanimasi bakimindan
mevcut  arastirmanin  kuramsal  temelini
olusturmaktadir.

Bu kuramsal cerceveyi temel alarak yiiriitiilen
calisma HSB temelli ayrismalarin portre, manzara,
soyut ve kentsel kategorilerde nasil bir dagilim
sergiledigini inceleyerek, yapay zeka gorselliginin
bigimsel yapisinin genel diizeyde mi yoksa tiirsel
baglama gore mi farklilastigini ampirik olarak
sinamaktadir.

1. KULTUREL ANALITIiK VE HESAPLAMALI
ESTETIK

Geleneksel gorsel analiz yaklagimlart (semiyotik
¢Oziimleme, ikonografik okuma vb.) tekil gorsellerin
ya da gorece kiigiik 6rneklemlerin yorumlanmasina
dayanmaktadir. Geleneksel yaklagimlar anlam
katmanlarim1 ve kiiltiirel kodlar1 aciga ¢ikarmada
giiclii araclar sunmakla birlikte, binlerce gorselden
olusan koleksiyonlarin bigimsel Oriintiilerini makro
diizeyde ortaya koymakta yetersizdir. Manovich’in
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(2020) uzak okuma (distant reading) kavramindan
hareketle gelistirdigi kiiltiirel analitik yaklagimi
genis gorsel koleksiyonlarin  bigimsel yapisini
nesnel ve hesaplanabilir yontemlerle incelemeyi
amaglamaktadir. Kiiltiirel analitik yaklasimin yapay
zeka gorsellerine uygulanmasi, modellerin bigimsel
ciktilarin1  hangi mekanizmalarla sekillendirdigi
sorusunu da beraberinde getirmektedir.

Manovich ve Arielli (2024) insan ve makine
bilisinin sikigtirmaya (compression) dayandigini
savunmaktadir. Sanat yapitlar1 insan deneyimini
Oriintlilere, yapilara ve tiirlere sikistirirken modern
sanatcilar bu genel Orilintiilere tikel, nadir ve
beklenmedik ayrmtilar eklemektedir. Buna karsin,
yapay zeka modellerinin egitimindeki Oriintii ¢ikarma
stireci, aykir1 degerleri ve tekil ayrintilar1 eleyerek
yalnizca en sik yinelenen iliskileri ve ozellikleri
korumaktadir. Manovich ve Arielli'nin (2024)
makine oOgrenmesinin temel karakteristigi olarak
tanimladig1 sikistirma mekanizmasi, yapay zeka
ile insan iiretimi gorsellerin renk dagilimlarindaki
farkliliklar1 agiklamak icin gii¢lii bir kuramsal zemin
sunmaktadir.

Kiiltiirel analitigin pratik ve hesaplamali altyapisini
olusturan imageMeasure makrosu, gorselleri HSB
renk uzayina doniistiirerek her kanal icin istatistiksel
dagilimlar1 ve merkezl egilimleri hesaplamaktadir
(Manovich, 2009). Dijital goriinti  islemede
kullanilan RGB (Kirmizi, Yesil, Mavi) renk modeli
cihazlarin teknik yapisina dayanirken, HSB modeli
rengi ton, doygunluk ve parlaklik olarak ayristirarak
insan algistyla uyumlu, sezgisel bir analiz ¢ergevesi
sunmaktadir (Smith, 1978). Estetik tercihlerin nicel
olarak haritalandirilmasina olanak taniyan HSB
uzayi, Manovich’in (2020) biiylik 6lgekli kiiltiirel
analitik projelerinde standart analiz gercevesi olarak
kullanilmistir. Literatiirde benzer karsilastirmalarin
Commission Internationale de I’Eclairage Lab
(CIELab) gibi farkli renk uzaylarinda yapildig
goriilse de (Wang vd., 2025), mevcut arastirmada
tretken yapay zeka  gorsellerinin  bigimsel
Ozelliklerini dogrudan kiiltiirel analitik gelenegiyle
iligkilendirebilmek amaciyla HSB renk uzayi tercih
edilmistir.

2. YONTEM

2.1. Arastirma Deseni

Arastirma, nicel ve karsilastirmali bir tasarima
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dayanmaktadir. Bagimsiz  degiskenler; {iretim
kaynag1 (yapay zeka iiretimi, insan iiretimi) ve tiirsel
kategori (portre, manzara, soyut, kentsel) olarak
belirlenmistir. Bagimli degiskenler ise HSB renk
uzayindaki parlaklik, doygunluk ve renk tonu medyan
degerleridir. Arastirmanin temel analiz birimini tekil
gorseller olusturmaktadir.

2.2. Gorsel Veri Seti ve Ornekleme Siireci

Kategori seciminde, gorsel sanat ve bilgisayarl
gorii literatiiriinde yer alan tiir smiflandirmalari
dikkate alinmistir. Wu vd. (2024), WikiArt tabanl
calismalarindaabstractpainting, cityscape, landscape
ve portrait kategorilerini tiir siniflandirmasi i¢inde
degerlendirmektedir. Arastirmada kullanilan soyut,
kentsel, manzara ve portre kategorileri, literatiirdeki
smiflandirma  mantigiyla  uyumlu  bi¢imde
belirlenmistir.

Gorsel veri seti toplam 720 goérselden meydana
gelmektedir. Her tiirsel kategori icin 90 yapay zeka
iretimi gorsel ve 90 insan iiretimi fotograf secilerek
kategori bagina 180, toplamda ise 720 gorsel analize
dahil edilmistir.

Orneklem biiyiikliigiiniin hangi etki diizeylerini
saptamaya elverisli oldugunu belirlemek amaciyla
iki bagimsiz grup karsilagtirmasina dayali duyarlilik
analizi ylritiilmistir. Analiz, R ortaminda pwr
paketi kullanilarak iki yonlii test kosullarinda,
grup basmma 90 gorsel ve .80 gilic diizeyiyle
gerceklestirilmistir  (Champely, 2020). Analiz
sonuglari, arastirmanin geleneksel anlamlilik esiginde
(o =.05) d = 0.42 ve lizerindeki etkileri, Bonferroni
diizeltmesi uygulandiginda ise (o 0042) d =
0.56 ve iizerindeki etkileri saptayabilecek diizeyde
oldugunu gostermektedir. Hesaplanarak belirlenen
esiklerin altinda kalan karsilastirmalar, kesfedici alt
karsilastirmalar olarak degerlendirilmistir.

Tiirsel kategorilerin  belirlenmesinde  bigimsel
cesitlilik ilkesi esas almmistir. Portre kategorisi
insan figilirii, yliz yapist ve ten tonlari bakimindan
ayirt edici bir renk ve parlaklik yapist sunarken
manzara kategorisi dogal ton gecisleri ve genis
renk alanlar1 igermektedir. Soyut kategori, temsili
zorunluluktan bagimsiz renk ve bigim dagilimlarina
alan agmaktadir. Kentsel kategori ise mimari ¢izgiler,
yapay ylizeyler ve malzeme tonlari iizerinden farkli
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bicimsel Oriintiiler liretmektedir. Kurgulanan dortli
kategori yapisi, yapay zeka ile insan iiretimi gorseller
arasindaki renk farklilagsmasinin tiire gore degisip
degismedigini sinamaya olanak tanimaktadir.

2.3.Yapay Zeka Uretimi Gorsellerin Olusturulmasi

Yapay zeka tiretimi gorseller, 20 Mart 2026 tarihinde
Perchance platformunun metinden gorsele (text-to-
image) arayiizii kullamlarak elde edilmistir. Uretim
stirecinde Stable Diffusion 1.5 tabani ile Deliberate
v2 modeli c¢alistirilmistir. Perchance platformunun
tercih edilmesinde iiretim parametrelerinin kullanici
tarafindan sabitlenebilmesi, licretsiz ve sinirsiz erigim
sunmasi ve Stable Diffusion’in yaygin kullanilan agik
kaynakli bir gorsel tiretim modeli olmas1 belirleyici
unsurlar olarak 6ne ¢ikmaktadir (Jadskeldinen vd.,
2025). Difiizyon modelleri, gorsel iiretim siirecinde
giirliltiiden asamali olarak goriintii tiretmeye dayanan
derin tiretici model ailesi iginde konumlanmaktadir
(Croitoru vd., 2023). Biitiin kategorilerde iiretim
parametreleri sabit tutularak 20 adim (steps), Euler
Ancestral ornekleyici (sampler), 7 CFG degeri, 512
x 768 piksel ¢oziiniirlik ve Portrait bigim ayari
uygulanmistir. Uygulanan bi¢im ayar1 tercihiyle,
gorsel boyutlart sabit tutularak bi¢im oraninin analiz
sonuglarini etkilemesini 6nleme amaci gozetilmistir.
Uretimlerin tamaminda Art Style segenegi No
style olarak belirlenerek modele dissal bir stil
yonlendirmesi verilmesinin 6niine gegilmistir.

Tirsel kategori bazinda kullanilan istemler (prompts)
standartlastirilarak sirasiyla portrait photograph,
landscape photograph, abstract photograph ve
cityscape  photograph  ifadeleri  kullanilmistir.
Baslangic asamasinda degerlendirilen natiirmort
kategorisi, modelin ilgili gorselleri tutarli bigimde
iretmedigi gozlendiginden arastirma kapsami disinda
birakilmistir.

Perchancearayiiziindekullaniciyaagik vesabitlenebilir
bir tohum (seed) denetimi bulunmamasindan o6tiirt,
tiretim siireci seed diizeyinde kontrol edilememistir.
Her {retimde platform tarafindan rastgele seed
degeri atanirken standartlasma ayni arayliz, ayni
temel istem yapis1 ve ayni Uretim parametreleri
tizerinden saglanmistir. Her kategori icin diglama
Olctitlerini  karsilayan 90 gorsele ulasilana dek
tiretim siirdiiriilerek elde edilen tiim gorseller JPEG
formatinda kaydedilmistir.
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Uretim siirecinde kullanilan istemler bilingli olarak
minimal diizeyde tutulmustur. Tercih edilen kurgu,
modelin belirli bir estetik yonlendirme almaksizin
urettigi  varsayilan (default) bicimsel ¢iktiy
Ol¢meyi amaglamaktadir. Ayrintili ve ydnlendirici
istemlerle elde edilecek gorsellerin farkli bigimsel
profiller iiretme potansiyeli tasidigt goz Oniinde
bulundurulmalidir. Dolayisiyla arastirma bulgulari,
modelin  ayrintili  istemlerle  ydnlendirilmemis
varsayilan ¢ikt1 egilimini yansitmaktadir.

2.4. insan Uretimi Fotograflarin Secimi

Insan {iretimi fotograflar, 20 Mart 2026 tarihinde
Unsplash platformundan derlenmistir. Platformun
tercih edilmesinde, igerik politikast kapsaminda
iretken yapay zeka modelleriyle olusturulmus
gorsellerin yuklenmesini yasaklamasi ve
yiikleyicilerden fotografin orijinal ireticisi olma
kosulunu talep etmesi belirleyici bir unsur olarak 6ne
cikmaktadir (Unsplash, 2025). Platformun asgari 5
megapiksel ¢oziiniirliikk standard1 uygulamasi ise veri
setinin teknik homojenligine katki saglamaktadir.
Platformun {icretsiz kullanim kosullar1 kapsaminda
erisilebilen fotograflar arasindan, arastirmanin
kategori ve ¢Ozilinilirlik Olciitlerini  karsilayan
gorseller se¢ilmistir. Yapay zeka tarafinda kullanilan
arama terimleri, insan iiretimi fotograflarin se¢imi
siirecinde de aynen korunarak portrait photograph,
landscape photograph, abstract photograph ve
cityscape photograph ifadeleri arama terimi olarak
kullanilmistir. Se¢im yanliligimi en aza indirmek
amaciyla platformun algoritma temelli siralama
secenegi (Relevant) yerine kronolojik siralama
(Newest) parametresi tercih edilmistir.

Ornekleme siirecinde sistematik 6rnekleme yaklasimi
benimsenerek tiirsel kategoriye uygun gorseller
arasindan her ii¢lincii gorsel secilmistir. Kategoriye
acik bicimde uymayan gorseller (hayvan fotograflari,
nesne odakli goriintiiler, farkli tiire ait g¢aligmalar
vb.) sistematik sayma dizisine dahil edilmeksizin
atlanmigtir. Se¢im iglemi her kategori i¢in 90
gorsele ulasilana kadar siirdiiriilmiis ve gorseller
platform iizerinden indirilerek JPEG formatinda
kaydedilmistir. Insan iiretimi fotograflar ve yapay
zekad iretimi gorsellere ait kategori bilgileri ile
hesaplanan HSB metrik verileri GitHub deposunda
paylasiimistir.
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Veri setinin bigimsel yapisini okuyucuya aktarmak
amaciyla, dort tiirsel kategorinin her birinden
rastgele secilmis birer yapay zeka liretimi gorsel ve
birer insan iiretimi fotograf Sekil 1°de sunulmaktadir.
Sunulan Ornekler analiz siirecinde herhangi bir
ayricalikli konuma sahip olmayip veri setinin genel
goriinlimiinii temsil etmektedir.

Sekil 1. Tiirsel kategorilere gore veri setinden se¢ilmis 6rnek
gorsellerl

2.5. Dislama Olgiitleri

Her iki grup ic¢in ortak diglama Olgiitlerini siyah-
beyaz gorseller ile kolajlar olusturmaktadir. Renk
bilgisi barindirmayan (doygunluklari sifir, renk
tonlar1 ise tanimsiz olan) siyah-beyaz gorseller,
renk tonu ve doygunluk analizlerinin istatistiksel
dogrulugunu korumak amaciyla gorsel veri seti
disinda tutulmustur. Yapay zeka iiretimi gorsellerde
ayrica cinsel igerikli ¢iktilar ile gerceveyi
doldurmayan kompozisyonlar elenirken insan
iretimi fotograflarda kategoriye uygun olmayanlar
ve belirlenen ¢oziiniirliik standardinin altinda kalan
gorseller analize dahil edilmemistir. Yapay zeka
gorsellerine ait 512 x 768 piksel ¢oziiniirliik degeri,
analiz edilecek insan iiretimi fotograflar icin de alt
siir ¢Oziiniirlik esigi olarak kabul edilerek veri
setinde standardizasyon saglanmistir. Analiz edilen
insan iretimi fotograflar arasinda tespit edilen en
diisiik ¢oziiniirliik, portre kategorisinde 2000 x 2500
piksel olarak kaydedilmistir.

1 .. A e e . . . P o

Ust sira yapay zeké tiretimi gorselleri, alt sira insan tretimi fotograflary
gostermektedir. Insan iiretimi fotograflar Unsplash lisansi kapsaminda
kullanilmigtir. Tam veri seti projenin GitHub deposunda erisime agiktir.
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Yapay zeka gorsellerinde siklikla karsilagilan
bicim bozulmalar1 (yamuk yiiz yapilari, anatomik
tutarsizliklar vb.) arastirma digina ¢ikarilmamaistir.
Arastirmanin  temel amaci1 estetik bakimdan
ideal ya da teknik bakimdan kusursuz gorselleri
segmekten ziyade modelin fiili liretim Oriintiistini
degerlendirmek oldugundan, orneklem tizerinde
herhangi bir estetik kalite filtresi uygulanmamustir.

2.6. Veri Toplama Araci ve Hesaplamal Estetik
Metrikleri

Gorsellerin parlaklik, doygunluk ve renk tonu deger-
leri, ImageJ (Rasband, 2026) ortaminda imageMea-
sure makrosu kullanilarak hesaplanmistir. Kiiltiirel
analitik yaklasiminda gorsel renk dagilimlarinin ni-
cel analizine imkan tanityan imageMeasure eklentisi
(Manovich, 2009), analize dahil edilen her gorseli
HSB renk uzayma doniistiirerek kanal bagina med-
yan ve standart sapma degerleri iiretmektedir. Top-
lu islem modunda (batch mode) ¢alisan makro, ilgili
klasordeki gorselleri otomatik bicimde islemektedir.

Arastirma kapsaminda parlaklik medyani (brightness
median), doygunluk medyani (saturation median)
ve renk tonu medyani (hue median) olmak iizere ii¢
temel metrik esas alinmistir. Her kanal icin standart
sapma degerleri de hesaplanmakla birlikte, grup kar-
stlastirmalarinda yalnizca medyan degerleri bagimli
degisken olarak konumlandirilmistir. Medyanin arit-
metik ortalamaya tercih edilmesindeki temel gerekge,
tekil parlak piksel kiimelerinin veya sinirl ug deger-
lerin genel dagilim profilini ¢arpitmasini dnlemektir.
Hesaplanan HSB medyanlarina ait grup ortalamalari
Tablo 2’de sunulmaktadir.

Tim gorseller JPEG formatinda ve
coziintirliiklerinde, herhangi bir yeniden
boyutlandirma veya ©On isleme silirecine tabi
tutulmaksizin analiz edilmistir. Cozlniirlik, veri
sikistirma ve kadraj farkliliklarinin renk dagilimlar
tizerinde dolayli etkiler liretme potansiyeli tasidigi
g6z ontlinde bulundurulmalidir.

orijinal

2.7. Veri Analizi

Istatistiksel analizler R yazilimi (R Core Team,
2024) kullanilarak gerceklestirilmistir. Ilk asamada,
her kategori ve grup icin betimsel istatistikler
(ortalama, standart sapma, minimum ve maksimum)
hesaplanmistir.  iki grup arasindaki ortalama
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farkliliklarin test edilmesinde, grup varyanslarinin
esitligi varsayimi aranmaksizin bagimsiz 6rneklemler
icin Welch t-testi tercih edilmistir. Varyanslarin
homojenligi ise car paketi lizerinden Levene testi ile
smanmistir (Fox ve Weisberg, 2019).

Etki biytiklikleri Cohen’s d katsayis1 ile
hesaplanmistir. Mutlak deger baz alinarak yapilan
smiflandirmada < 0.20 ihmal edilebilir, 0.20-0.50
kiigiik, 0.50-0.80 orta ve > 0.80 biiyiik etki olarak
yorumlanmistir (Cohen, 1988). Cohen’s d degerleri
yapay zeka grubu ortalamasindan insan {retimi
grubu ortalamasi ¢ikarilarak hesaplanmistir. Negatif
degerler ilgili metrikte insan tiretimi gorsellerin daha
ylksek ortalamaya sahip oldugunu gostermektedir.

Grup, kategori ve grup x kategori etkilesiminin ii¢
bagimli degisken iizerindeki ortak etkisini incelemek
amactyla iki yonli ¢ok degiskenli varyans analizi
(MANOVA) yiiriitiilmiis ve ¢ok degiskenli testlerde
Pillai izi (Pillai’s trace) istatistigi esas alinmustir.
Temel analizlerde anlamlilik diizeyi a = .05 olarak
kabul edilmistir.

MANOVA sonucunda saptanan grup x kategori
etkilesimini agiklamak amaciyla, dort kategori ve
lic metrik iizerinden toplam 12 alt karsilagtirma
yapilmuistir. Artan Tip [ hata riskini kontrol
etmek i¢in Bonferroni diizeltmesi uygulanarak
referans anlamlilik esigi o = .0042 (.05/12) olarak
belirlenmistir. Arastirmanin ana bulgulari ve tartigma
boliimii yalnizca belirlenen diizeltilmis esigi saglayan
ve pratik anlamliliga isaret eden (orta ve biiyiik)
etki biyiikliigline sahip karsilagtirmalar iizerine
kurgulanmustir.

2.8. Gorsellestirme Siireci

Gorsellestirme asamasinda hesaplamali estetik oriin-
tillerin gorsel diizlemde izlenebilir hale getirilmesi
amaclanarak Manovich’in (2020) kiiltiirel analitik
yaklagimindaki gorsellestirme mantig1r temel alin-
mistir. R ortaminda ggplot2 paketi (Wickham, 2016)
kullanilarak parlaklik x doygunluk (brightness x sa-
turation), parlaklik x renk tonu (brightness x hue) ve
doygunluk x renk tonu (saturation x hue) eksenlerin-
de kategori bazli sagilim grafikleri olusturulmustur.
Temel grafiklere ek olarak, tiim kategorileri birlikte
gosteren birlesik sagilim grafikleri ile metrik, katego-
ri ve grup temelli kutu grafikleri hazirlanmstir.
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Bulgularin kesfedilmesine ve bagimsiz arastirmacilar
tarafindan denetlenmesine imkan tanimak amaciyla
etkilesimli bir web arayiizli tasarlanmistir. Gelistiri-
len arayiizde gorseller hesaplamali metrik degerle-
rine gore iki boyutlu uzayda konumlandirilarak kul-
lanicilarin eksen c¢iftleri, tlirsel kategoriler ve {iretim
kaynaklar1 arasinda dinamik gecisler yapabilmesi
saglanmistir. Etkilesimli gorsellestirme GitHub Pa-
ges lzerinden (https://human-ai-visual-study.github.
io/humanai/) erisime acilirken analize dahil edilen
gorsel dosyalar, kategori bilgileri, HSB metrik veri-
leri R kodlar1 ve ¢ikt1 tablolar1 projenin GitHub de-
posunda (https://github.com/human-ai-visual-study/
humanai) paylasilmistir.

3. BULGULAR

Arastirmada toplam 720 gorsel analiz edilmistir.
Veri seti, dort tiirsel kategori iginde dengeli bigimde
dagitilmis 360 yapay zeka iiretimi gorsel ve 360 insan
iretimi fotograftan olusmaktadir. Cok degiskenli
varyans analizi (MANOVA) sonuglari, Pillai izi
istatistigine gore iiretim kaynagi temel etkisinin
anlamli oldugunu gostermistir (£(3, 710) = 19.88, p
<.001). Kategori ana etkisi de anlamli bulunmustur
(F(9, 2136) = 22.31, p < .001). Arastirmanin en
belirleyici bulgusu olarak tiretim kaynag1 x kategori
etkilesiminin anlamli ¢ikmas1 (£(9, 2136) =8.47,p <
.001), iki tiretim kaynagi arasindaki farklarin tekil bir
genel yapiya indirgenemeyerek kategori diizeyinde
farklilastigini ortaya koymaktadir (Tablo 1).

Tablo 1. Cok degiskenli varyans analizi sonuglart (MANOVA,
Pillai izi)

Hipotez

Etki df  Pillai F df Hatadf p
Grup 1 077 1988 3 710 <.001
Kategori 3 258 2231 9 2136 <.001
GrupxKate- 5 103 847 9 2136 <.001
gori

Kategori ve dretim kaynagma gore betimsel
istatistikler Tablo 2’de, kategori ve metrik

bazindaki ikili karsilastirma sonuglar1 ise Tablo 3’te
sunulmaktadir.
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Tablo 2. Gorsel diizeyinde hesaplanan HSB medyanlarinin kategori ve iiretim kaynagina gore grup ortalamalari

Kategori Metrik Grup n M SD Min. Maks.
Portre Parlaklik YZ 90 151.57 62.23 26 254
Portre Parlaklik Insan 90 121.26 60.28 1 253
Portre Doygunluk YZ 90 58.87 34.68 0 172
Portre Doygunluk Insan 90 71.63 42.36 0 211
Portre Renk Tonu YZ 90 29.01 40.92 0 207
Portre Renk Tonu Insan 90 73.86 58.66 0 252

Manzara Parlaklik YZ 90 135.83 47.40 38 242

Manzara Parlaklik fnsan 90 147.94 45.41 56 247

Manzara Doygunluk YZ 90 69.62 36.27 6 161

Manzara ~ DoYsunluk insan 90 84.08 46.69 6 244

Manzara Renk Tonu YZ 90 81.58 53.50 19 227

Manzara Renk Tonu Insan 90 99.30 47.51 21 155
Soyut Parlaklk YZ 90 166.20 58.30 22 254
Soyut Parlaklik insan 90 133.81 76.31 8 255
Soyut Doygunluk YZ 90 74.03 56.55 0 210
Soyut Doygunluk insan 90 131.06 79.34 2 255
Soyut Renk Tonu Yz 90 78.27 7031 0 246
Soyut Renk Tonu Insan 90 80.50 69.92 0 251

Kentsel Parlaklik YZ 90 126.29 53.00 25 254
Kentsel Parlaklik insan 90 152.43 39.07 77 253
Kentsel Doygunluk YZ 90 54.76 35.66 0 155
Kentsel Doygunluk Insan 90 68.73 48.82 3 253
Kentsel ~ RenkTonu YZ 90 113.38 53.86 0 205
Kentsel ek Tonu fnsan 90 114.86 42.14 24 189
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Tablo 3. Kategori ve metrik bazinda yapay zeka iiretimi gorseller ile insan iiretimi fotograflarin karsilastirilmasi

Kategori Metrik YZ Ort.  Insan Ort. (df) p Cohen’s d Levene I Levene p
Portre Parlaklik 151.57 121.26 3.319 (177.8) .001 0.495 0.322 571
Portre =~ Doygunluk  58.87 71.63 -2.212 (171.3) .028 -0.330 2.061 153
Portre Renk Tonu  29.01 73.86 -5.948 (159.0) <.001 -0.887 29.773 <.001

Manzara  Parlaklik 135.83 147.94 -1.750 (177.7) .082 -0.261 0.344 559

Manzara Doygunluk  69.62 84.08 -2.320 (167.7) 022 -0.346 4.994 .027

Manzara  Renk Tonu 81.58 99.30 -2.350 (175.5) .020 -0.350 0.110 741
Soyut Parlaklik 166.20 133.81 3.200 (166.5) .002 0.477 12.013 <.001
Soyut Doygunluk  74.03 131.06 -5.552 (160.9) <.001 -0.828 18.412 <.001
Soyut Renk Tonu 78.27 80.50 -0.214 (178.0) .831 -0.032 0.000 982
Kentsel Parlaklik 126.29 152.43 -3.767 (163.7) <.001 -0.562 8.048 .005
Kentsel Doygunluk  54.76 68.73 -2.194 (162.9) .030 -0.327 1.648 201
Kentsel =~ Renk Tonu  113.38 114.86 -0.205 (168.3) .838 -0.031 1.107 294

3.1. Portre Kategorisi

(Tablo 3). Parlaklik medyaninda anlamli

Portre kategorisinde parlaklik ve renk tonu
karsilagtirmalar1 diizeltilmis anlamlilik esigi altinda
kalirken, doygunluk farki nominal diizeyde anlamlidir
(Tablo 2 ve Tablo 3). En belirgin ayrigma renk tonu
medyaninda gozlenmistir. Yapay zeka portrelerinde
renk tonu degerleri dar bir banda yogunlagirken (M
= 29.01), insan portrelerinde belirgin bicimde daha
genis bir dagilim ve daha yliksek ortalama (M =
73.86) saptanmustir (d = -0.887). Parlaklik medyani
yapay zeka gorsellerinde daha yiiksek (d = 0.495),
doygunluk medyan1 ise insan iiretimi fotograflarda
daha yiiksek (d = -0.330) bulunmustur. Varyans
karsilagtirmasinda yalnizca renk tonu metriginde
anlamli fark saptanmis, insan portrelerinin renk tonu
varyansi yapay zeka gorsellerinden anlamli diizeyde
yuksek ¢ikmistir (Levene F'=29.773, p <.001).

3.2. Manzara Kategorisi

Manzara kategorisinde gruplar arasindaki fark diger
kategorilere kiyasla daha sinirli diizeyde kalmistir
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saptanmamistir (p = .082). Doygunluk ve renk tonu
medyanlarinda insan iiretimi fotograflar daha yiiksek
degerler gdstermis, ancak etki biiyiikliikleri her iki
metrikte de kii¢iik diizeyde kalmistir (d = -0.346
ve d = -0.350). Varyans karsilagtirmasinda yalnizca
doygunluk metriginde anlamli fark saptanmis
(Levene F=4.994, p=.027), insan liretimi gorsellerin
doygunluk dagilimi daha genis bulunmustur.

3.3. Soyut Kategori

Soyut kategoride en belirgin ayrisma doygunluk
metriginde ortaya ¢ikmustir (Tablo 3). Insan
iretimi fotograflarin doygunluk ortalamast (M =
131.06), yapay zeka gorsellerinden (M = 74.03)
belirgin bi¢cimde yiiksek olup biiyiik etki biiytikligii
gostermistir (d = -0.828). Parlaklik medyan1 yapay
zekd gorsellerinde daha yiiksek bulunmustur (d
= 0.477). Renk tonu medyaninda ise anlamli fark
saptanmamistir (p =.831). Varyans karsilastirmasinda
parlaklik (Levene F'=12.013, p <.001) ve doygunluk
(Levene F = 18.412, p < .001) metriklerinde insan
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tiretimi gorsellerin daha genis bir dagilim sergiledigi
tespit edilmistir.

3.4. Kentsel Kategori

Kentsel kategoride insan {iretimi fotograflarin
parlaklik medyan1 yapay zeka gorsellerinden anlamli
diizeyde yliksektir (d = -0.562). Portre ve soyut
kategorilerinde yapay zeka gorselleri daha parlak
bulunmusken, kentsel kategoride bu iligki tersine
donmiistiir. Doygunluk medyan1 da insan {iretimi
fotograflarda daha yiiksek bulunmus (d=-0.327), renk
tonu medyaninda ise anlamli fark saptanmamustir (p =
.838). Varyans karsilastirmasinda parlaklik varyansi
yapay zeka grubunda anlamli diizeyde yiiksek ¢ikmig
(Levene F = 8.048, p = .005), diger metriklerde ise
varyans farklar1 ya anlamsiz ya da insan grubu lehine
bulunmustur.

3.5. Bulgularin Genel Oriintiisii

Kategori bazli karsilastirmalar biitlinciil olarak
degerlendirildiginde  doygunluk  metrigi, tim
kategorilerde insan iiretimi fotograflar lehine daha
yiiksek ortalamalar sergilemektedir. Dort kategorinin
tamaminda gozlenen ayrismanin istatistiksel giicii
ve etki biiylikliigli kategori bazinda farklilagarak en
belirgin halini soyut kategoride almaktadir. Renk
tonu metrigi incelendiginde, portre kategorisinde
giiclii bir fark tespit edilirken (d = -0.887), soyut
ve kentsel kategorilerde anlamli bir farklilik
saptanmamustir. Parlaklik metrigine yonelik bulgular,
portre ve soyut kategorilerde yapay zeka lehine,
kentsel kategoride ise insan iiretimi lehine anlamli
farklar barindirirken, manzara kategorisinde herhangi
bir istatistiksel anlamlilia isaret etmemektedir.
Aragtirma kapsamindaki en yliksek etki biiyiikliikleri
portre renk tonu (d =-0.887) ve soyut doygunluk (d =
-0.828) ekseninde tespit edilmistir. Kentsel parlaklik
metrigi orta diizeyde bir etki biiytikliigiine (d=-0.562)
sahipken, tespit edilen diger anlamh farklarin tlimii
kiigiik etki biiyiikliigi araliginda konumlanmaktadir.

3.6. Gorsellestirme Bulgular

Arastirma kapsaminda olusturulan sac¢ilim ve kutu
grafikleri, kategori bazli metrik dagilimlarinin
biitlinciil bir perspektifle incelenmesini saglamaktadir
(Sekil 2, Sekil 3 ve Sekil 4). Nicel analizlerde one
¢ikan portre renk tonu, soyut doygunluk ve kentsel

parlaklik ayrismalart grup dagilimlarmin ilgili
grafiklerdeki farkli eksenler lizerinde belirgin kiimeler
olusturmasiyla  somutlasmaktadir. Istatistiksel
bulgular1 desteklemek amaciyla tasarlanan etkilesimli
web araylizii ise eksen ciftleri, tiirsel kategoriler ve
iiretim kaynaklar1 arasinda dinamik gegisler sunarak
okuyucularin dagilim Oriintiilerini bagimsiz bigimde
incelemesine olanak tanimaktadir (Sekil 5).

Sekil 2. Tirsel kategorilere gore parlaklik ve renk tonu
medyan degerlerinin sa¢ilim grafigi

Manovich Plot: Brightness x Hue
Portre Manzarn
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Sekil 3. Tiirsel kategorilere gore parlaklik ve doygunluk
medyan degerlerinin sa¢ilim grafigi

Manevich Plot: Brightness x Saturation
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Sekil 4. Kategori ve metrik bazinda yapay zeka iiretimi gorseller ile insan iiretimi fotograflarin parlaklik, doygunluk ve renk tonu
dagilimlari

Metrik Dagilimiari: Al vs Human

Porire Marzara Soyut Kentsel

ssauybug

ﬂ] L

1 A
" EE
L

Grup B3 & Bl Human

Sekil 5. Etkilesimli gorsellestirme arayiiziinden elde edilen gorsel dagilim oriintiileri.?

2 Sol iist: parlaklik x doygunluk; sag iist: doygunluk x renk tonu; sol alt: parlaklik x renk tonu eksenlerinde thumbnail sagilim gorsellestirmesi; sag alt: tiim gorsellerin
grid goriiniimi. Thumbnail gorsellestirmelerinde her gorsel kendi metrik degerine gore konumlandirilmistir. Etkilesimli siirtim igin bkz. https://human-ai-visual-
study.github.io/humanai/
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4. TARTISMA

Yapay zeka iiretimi gorseller ile insan tretimi
fotograflar parlaklik, doygunluk ve renk tonu
metrikleri {lizerinden karsilastirildiginda, {iretim
kaynaklar1 arasindaki bigimsel farklarin tiirsel
kategoriye gore hem metrik hem yon bakimindan
farklilastig1 goriilmektedir. MANOVA sonuglarinda
grup x kategori etkilesiminin anlamli ¢ikmasi
(F(9, 2136) = 847, p < .001), iiretim kaynagina
bagli bicimsel ayrigsmanin sabit bir Oriintii
izlemedigini dogrulamistir. Asagidaki kategori
degerlendirmelerinde yer alan igerik betimlemeleri,
hesaplamali metriklerde saptanan sayisal ayrigmalarin
olas1 gorsel karsiliklarini gostermeye dontik niteliksel
gozlemlerdir.

Portre kategorisindeki en gii¢lii ayrisma renk tonu
metrigi lizerinden gerceklesmektedir (d = -0.887).
Yapay zeka portrelerinde yiiz, sag, ten ve arka plan
tonlaridarbirsicakvendtrrenkbandindayogunlasirken
(M = 29.01), iiretilen kompozisyonlarin énemli bir
boliimiini stiidyo 151gmna yakin, kontrollii arka planl
ve yiiz merkezli tasarimlar olusturmaktadir. Insan
iiretimi portrelerdeki (M =73.86) dis mekan kullanima,
sahne ve kiyafet cesitliligi ile farkli 151k kosullari,
cok daha genis bir renk alan1 meydana getirmektedir.
Portrelerde saptanan bi¢gimsel homojenlik ve dar renk
tonu varyansi, Jidskeldinen vd.nin (2025) Stable
Diffusion’in minimal istemlerle tekdiize ve varsayilan
(default) ¢iktilar iiretme egiliminde olduguna yonelik
bulgulariyla ortiismektedir. Uretken yapay zeka
modellerinin egitim verilerindeki sik tekrar eden
ortintiileri nadir ve 6zgiil ayrintilardan daha giiglii
bicimde 6grenerek c¢iktilar1 belirli varsayilan estetik
kaliplara yakinsadig1r yoniindeki kuramsal yaklagim
(Manovich ve Arielli, 2024), elde edilen bulgulari
desteklemektedir.

Soyut kategorideki ayrisma, renk tonundan
doygunluk eksenine kaymaktadir (d = -0.828). Yapay
zeka iiretimi soyut gorsellerde beyaz zemin, pastel
renkler, sisli gecisler, diisiik kontrastli dokular ve
yumusak bicimler agirlik kazanirken insan iiretimi
fotograflarda renkli 1siklar, neon ylizeyler, makro
dokular ve giicli ana renk (kirmizi, mavi, yesil,
mor) alanlar1 6ne c¢ikmaktadir. Insan grubuna ait
doygunluk ortalamasinin (M = 131.06) yapay zeka
grubuna (M = 74.03) kiyasla belirgin diizeyde yliksek
hesaplanmas1 ve varyans analizlerinde insan tiretimi
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lehine anlamli farkliliklar saptanmasi, fotografcilarin
bicimsel c¢esitlilik bakimindan daha genis bir alan
kapladigin1 géstermektedir. Manovich ve Arielli’nin
(2024) stkistirma (compression) kavrami, insan
tiretimi fotograflardaki genis doygunluk araligi
ile yapay zekd gorsellerindeki dar, yumusak ve
diisiik kontrastl bicimsel alanlar arasindaki yapisal
farki agiklamak adina giiglii bir kuramsal cerceve
sunmaktadir.

Kentsel kategorideki parlaklik oriintiisii, portre ve
soyut kategorilerinin tam tersi bir yonelime isaret
etmektedir (d = -0.562). Insan iiretimi kentsel
fotograflarda giindliz 15181, agik gokylizii, genis
dis mekanlar ve kent dokusunun dogal aydinlatma
kosullarindaki yansimalar1 agirhik tasirken (M =
152.43), yapay zeka gorsellerinde gece, alacakaranlik,
sisli kent siluetleri, dramatik sinematik 1siklar ve
yuksek kontrastli mimari yapilar daha yogun bigimde
yer almaktadir (M = 126.29). Yapay zeka gorsellerine
ait parlaklik varyansinin insan iiretimi fotograflara
kiyasla anlamli diizeyde yiiksek ¢ikmasi (Levene F =
8.048, p =.005), kentsel sahnelerdeki tiirsel baglamin
yapisal olarak farkli bir Oriintii irettigini ortaya
koymaktadir.

Uretim kaynaklar1 arasindaki ayrismanin en zayif
kaldig tiir manzara kategorisidir. ilgili kategorideki
her iki grup sis, acik gokyiizi, su yiizeyi, dag ve glin
batimi1 gibi benzer dogal sahne &geleri ilizerinden
gorsel igerik ve kompozisyon bakimindan birbirine
yaklagmaktadir. Insan iiretimi fotograflarda yiiksek
doygunluga sahip yesil bitki Ortiisii, mavi gokytizii
ve sicak glin batimi 6rnekleri gérece daha fazla tespit
edilse de doygunluk ve renk tonu farklarina ait etki
biiytikliikleri kiiclik diizeyde kalmaktadir (d = -0.346
ve d = -0.350). Parlaklik metriginde istatistiksel
olarak anlamli herhangi bir fark saptanmamaktadir.
Gokylizii, su yiizeyi ve bitki Ortlisii gibi dogal
sahne oOgelerinin goérece dar ve Ongoriilebilir
renk dagilimlarina sahip olmasi hem yapay zeka
modellerinin hem de fotografcilarin benzer renk
araliklarinda ortaklasmasina zemin hazirlamaktadir.

Portre kategorisindeki dar renk tonu dagilimi ile
soyut kategoride saptanan diisiik doygunluk, Wang
vd.nin (2025) dar dagilim bulgusunu HSB uzay1 ve
kategori ekseninde desteklemektedir. Ote yandan
kentsel kategoride parlaklik varyansinin yapay zeka
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grubunda daha yiliksek hesaplanmasi, dar dagilim
tezinin tim kategoriler i¢in evrensel bir gecerlilige
sahip olmadigini gostermektedir. Farkl tiirlerde farkli
metriklerin 6ne ¢ikmasi, yapay zeka gorsellerinin
bicimsel yapisinin tiire gore sekillendigini ve homojen
bir analiz birimi olarak ele alinmalarinin kategoriler
aras1 ayrigmay1 gizleyebilecegini diisiindiirmektedir.
Elde edilen tiim istatistiksel sonuglar, metinden
gorsele liretim sistemlerinin dijital gorsel kiiltiirde
belirli tiirsel baglamlara 6zgii, dlgiilebilir bigimsel
egilimler tiretebildigini ortaya koymaktadir.

Portre kategorisinde saptanan bigimsel homojenligin
gorsel iletisim acisindan tasidigi sonug, yapay
zeka tretimi yiizlerin izleyiciler tarafindan gergek
yiizlerden daha giivenilir bulundugunu ortaya koyan
bulgularla (Nightingale ve Farid, 2022) birlikte
belirginlesmektedir. Dar renk tonu bandi, kontrollii
arka plan ve stiidyo aydinlatmasina yakin 11k
kosullar1, portre fotografciliginin profesyonellik
kodlariyla ortlisen bir bigcimsel imza liretmektedir.
Uretken modellerin  varsayillan  ¢iktilarindaki
tekdiizelik, dolayisiyla, kaynagi ele veren bir kusur
olmaktan ¢ikarak giivenilirlik atfin1 giiclendiren bir
isarete doniisebilmektedir.

4.1. Smmirhliklar

Yapay zeka gorselleri 2022 yilinda yayimlanan Stable
Diffusion 1.5 modeli ve Deliberate v2 ince ayariyla
(fine-tuning) iiretilmistir. Uretken yapay zeka
alanindaki ivmeli gelisim dikkate alindiginda, elde
edilen bulgular yalnizca belirtilen modelin {iretim
egilimlerini yansitmaktadir. Insan {iretimi fotograflar
profesyonel ve yar1 profesyonel fotografcilarin
eserlerini  barindiran  Unsplash  platformundan
derlenmis olup amatdr fotografcilara ait veya sosyal
medya kaynakli gorsellerin analize dahil edilmesinin
farkli bigimsel dagilimlar ortaya koyma ihtimali
bulunmaktadir.

Fotograflarin derlendigi Unsplash platformu igerik
politikast kapsaminda iiretken yapay zeka ile
olusturulmus gorsellerin yiiklenmesini yasaklamakta
olup insan iiretimi referans setinin olusturulmasinda
fotografc1 profilleri ve platformun icerik politikasi
esas alinmigtir. Bununla birlikte, igerik politikasina
aykir1 bicimde yiiklenebilecek gorsellerin tiimiiyle
dislanamamas1 yontemsel bir sinirlilik olarak kabul
edilmistir.
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Veri setinin tiretim siirecinde bilingli bir tercih olarak
minimal istemler (prompts) kullanilmistir. Ayrintili
ve yonlendirici istemlerle iiretilen gorsellerin ¢ok
daha farkli bigimsel profiller sergileme potansiyeli,
arastirmanin  temel sinirliliklarindan  birini
olusturmaktadir.

Istatistiksel analizlerde artan Tip I hata riskini kontrol
altinda tutmak amaciyla belirlenen Bonferroni
esiginin (.0042) iizerinde kalan portre doygunlugu,
manzara doygunlugu, manzara renk tonu ve
kentsel doygunluk karsilastirmalar1 yapisal bir risk
barindirmaktadir.

Analizler yalnizca HSB renk uzayinda yuriitiilm{stiir.
Farkli renk wuzaylarinin algisal boyutlar1 farkl
bi¢imlerde One c¢ikarmasindan Otiirli, incelenen
veri setinin CIELab gibi alternatif uzaylarda
degerlendirilmesinin daha farkli etki biiytikliikleri
iretme potansiyeli mevcuttur.

4.2. Gelecek Arastirmalar

Gelecek calismalarda farkli yapay zeka modellerinin,
cesitli istem yapilarinin ve daha genis gorsel
kategorilerin  karsilastirmali  olarak incelenmesi
onem tasimaktadir. Ozellikle Midjourney, DALL-E
3 ve Adobe Firefly gibi farkli mimarilere sahip
iiretken modellerle yiiriitiilecek analizlerin mevcut
arastirmada saptanan renk ve parlaklik ortintiilerinin
spesifik bir modele mi 6zgii yoksa iiretken modellere
ait genel bir estetik egilim mi oldugunu ortaya
koymas1 beklenmektedir. Analizlerde kullanilan
temel HSB metriklerine ek olarak kompozisyon,
kenar yogunlugu (edge density), doku (texture),
gorsel karmasiklik, kontrast ve nesne dagilimi
gibi diger hesaplamali degiskenlerin metodolojiye
entegre edilmesi, bi¢cimsel ayrigmanin ¢ok daha genis
bir ¢ercevede incelenmesine olanak taniyacaktir.

Hesaplamalimetriklerle 6l¢iilen bicimsel farkliliklarin
izleyiciler tarafindan algilanma diizeyi, ayr1 bir
arastirma sorusu olarak 6ne ¢ikmaktadir. Yapay zeka
veinsaniiretimi gorsellerarasinda HSBuzayindatespit
edilen ayrismanin izleyici tercihlerini, giivenilirlik
algisin1 veya estetik degerlendirmeleri ne Olclide
etkilediginin deneysel tasarimlarla sinanmasi yeni
aragtirma alanlar1 agma potansiyeli barindirmaktadir.
Hesaplamali estetik ile algisal estetik arasinda
kurulacak kuramsal kopriiniin, bigimsel 6l¢iimlerin
iletisim arastirmalarindaki gecerliligini ve etkisini
giiclendirecegi 6ngoriilmektedir.
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Arastirma yapay zeka iiretimi gorseller ile insan
tiretimi fotograflar arasindaki bigimsel ayrigmanin
sabit bir profil izlemedigini, tiirsel baglama gore hem
metrik hem de yon bakimindan farklilagtigini ortaya
koymaktadir. Ayrismay1 iireten metrigin kategoriden
kategoriye degismesi, yapay zekd gorselliginin
tekil bir estetik profil altinda genellenemeyecegini
gostermektedir.

Bulgularin gorsel iletisim ve fotograf arastirmalari
acisindan tasidigr temel sonug, kaynak algisini
besleyen bi¢imsel isaretlerin tiire bagimli bigimde
dagilmasidir. Portre kategorisinde saptanan dar
renk tonu bandi, sentetik ylizlerin dolagima girdigi
platform ortamlarinda kaynak atfinin hangi bigimsel
esikler tizerinden kurulduguna dair olgiilebilir bir
gosterge sunmaktadir. Soyut kategorideki diisiik
doygunluk ve daralan dagilim, iiretken modellerin
egitim verisindeki merkezi egilimlere yakinsama
davraniginin  estetik ¢esitliligi kisitladigina isaret
ederek temsil tartismalarina bigimsel bir kanit katmani
eklemektedir. Manzarakategorisindekiyakinsamaise,
dogal sahne 6gelerinin 6ngoriilebilir renk dagilimina
sahip olmasi nedeniyle kaynak ayriminin bi¢imsel
diizeyde en zorlagtig1 alan1 tanimlamaktadir. Kaynak
ayriminin zorlastig1 tiirsel alanlarin saptanmasi hem
gorsel dogrulama araglarinin gelistirilmesine hem
de medya okuryazarligi miidahalelerinin Oncelikli
hedeflerinin belirlenmesine olanak tanimaktadir.

Gorsel iletisim tasarimcilart agisindan bakildiginda
yapay zeka modellerinin tiire gore farklilasan
bicimsel egilimleri, iiretim siirecinde bilingli estetik
miidahalenin hangi asamalarda gereklilik tagidigina
iliskin ampirik bir referans sunmaktadir.

Arastirma  kiiltiirel analitik ¢ercevesini tiirsel
kategori degiskeniyle birlikte calistirarak yontemsel
bir katki sunmaktadir. Manovich’in (2020) biiyiik
Olcekli gorsel koleksiyonlara yonelik hesaplamali
analizleri koleksiyonu biitiinciil bir birim olarak ele
alirken, mevcut arastirmadaki tiir kirilimi bigimsel
ayrismanin koleksiyon diizeyinde gizlenebildigini
ortaya koymaktadir. HSB renk uzaymna dayali
karsilagtirmali  analiz  modeli, farkli iiretim
kaynaklarindan beslenen gorsel koleksiyonlarin
sistematik bigimde incelenmesi i¢in tekrarlanabilir
bir ¢ergeve olusturmaktadir.
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Farkli iiretken modeller ve istem yapilaryla
yiriitiillecek karsilagtirmali  ¢alismalarin - mevcut
bulgular1 genisletmesi, tiire 6zgii bigimsel egilimlerin
daha kapsamli bir perspektifle degerlendirilmesine
olanak tanryacaktir. Arastirma kapsamindaki veri
setinin, analiz kodlarinin ve etkilesimli gorsellestirme
arayiiziiniin acgik erisim prensibiyle sunulmasi, elde
edilen bulgularin bagimsiz arastirmacilar tarafindan
denetlenmesine ve farkli veri setleriyle karsilastirmali
analizler yiiriitiilmesine imkan tanimaktadir.
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